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INTRODUCCION RESULTADOS Y DISCUSION

La densidad mamaria (DM) se define como la relacidon entre el tejido fibroglandular de la mama Evaluacion de la estimacion del %DM con el algoritmo de RM
y su tejido adiposo, siendo calculada como la proporcion entre el tejido fibroglandular respecto Comparacién del porcentaje de densidad mamaria entre los dos tipos de segmentacién
al volumen total de la mama [1]. Esta relacion corresponde a un factor de riesgo importante 5
s ’ . s 40 <l
frente al cancer de mama [2] , cuya patologia es la primera causa de muerte por cancer en
mujeres y la neoplasia mas frecuente a nivel mundial [3]. La resonancia magnética (RM) el
mamaria, a diferencia de la mamografia digital y la tomosintesis mamaria, es considerada el o
estandar de oro para la diferenciacion del tejido fibroglandular mamario y el tejido graso, dada 30 -
su alta resolucion de contraste. En la actualidad, escasos estudios han incurrido en la .
segmentacion del tejido fibroglandular y la estimacion del porcentaje de DM mediante RM vy il
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algoritmos de deep learning. B
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Desarrollar un algoritmo de inteligencia artificial basado en deep learning para la estimacion de
la densidad mamaria en imagenes de resonancia magnética mamaria potenciadas en T1, con el &
fin de objetivar la caracterizacion del tejido mamario y permitir su uso en modelos de prediccion ol
de riesgo para cancer de mama. . .
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MATERIALES Y M ETO DOS Figura 4: Grafico de caja para comparar la diferencia entre la estimacion del porcentaje de densidad
mamaria con el etiguetado manual y automatico.
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Figura 1: Estructura del pipeline utilizado.

tejido fibroglandular y tejido graso.

Figura 5: Grafico de Bland-Altman para el porcentaje de densidad mamaria (%) entre el etiquetado

RESULTADOS Y DlSCUSléN manual y automatico por el algoritmo de deep learning (DL)

Trabajos futuros
1. Validacion del algoritmo con imagenes de RM del HCUCH.
2. Relacionar estimacion de la DM entre estudios de Mx, DBT y RM.

Evaluacion del rendimiento del algoritmo

Métricas de Validacion
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CONCLUSION
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’ 200 0 000 500 El presente estudio expone el desarrollo de un algoritmo para la segmentacién de tejido

Epoca

fibroglandular mamario y del tejido mamario en toda su extension, basado en imagenes ¢

Figura 2: Grafico resumen de las métricas obtenidas en el conjunto de validacion. Se obtuvo en la mejor
época un Dice Promedio de 0.7404, o 74%. resonancia magnética potenciadas en T1, ampliando su espectro de aplicacion, a diferencia d

los estudios de van der Velden et al. y Pehlivan et al.. Si bien su desempeno es 6ptimo para
Caso 7 Imagen original Caso 7 Mascara original Caso 7 Mascara predicha ) ] o
mayoria de estudios, el rendimiento frente a mamas extremadamente densas otorga lugar para

mejoras.
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Figura 3: Etiquetado manual y prediccion hecha por el mejor modelo en el estudio BMRIO41, con un Dice Proyecto financiado por el fondo de investigacion del Departamento de
de 0.9275 para el contorno mamario y 0.7445 para el tejido fibroglandular. Tecnologia Médica
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